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Abstrak

Universitas Bhayangkara Jakarta Raya adalah perguruan tinggi swasta dengan akreditasi institusi B,
memiliki tujuh fakultas dan delapan belas program studi. Setiap fakultas memiliki jurusan dengan
akreditasi A dan B. Program studi Teknik Industri menghadapi masalah lebih banyak siswa yang lulus tidak
tepat waktu dibandingkan yang lulus tepat waktu. Penelitian ini dibangun dengan menggunakan metode
Logistic Regression (LogR) dan Linear Discriminant Analysis (LDA) untuk meneliti faktor-faktor yang
mempengaruhi kelulusan mahasiswa, seperti IPK, bidang studi, usia, kriteria kelas dan lain sebagainya.
Tujuan penelitian ini adalah menentukan akurasi metode LogR dan LDA serta faktor-faktor yang
mempengaruhi kelulusan mahasiswa, dan memberikan rekomendasi untuk meningkatkan kelulusan
mahasiswa Teknik Industri. Metode Logistic Regression (LogR) digunakan untuk menjelaskan hubungan
antara variabel terikat dengan dua atau lebih kategori dan satu atau lebih variabel bebas yang kontinu
atau kategorikal. Linear Discriminant Analysis (LDA) adalah metode statistik yang bertujuan
mengidentifikasi kombinasi fitur linier untuk membedakan antara dua atau lebih kelas objek. Hasil
penelitian menunjukkan bahwa LDA memiliki tingkat akurasi lebih tinggi (85%) dibandingkan LogR
(77,5%). Meskipun demikian, LogR memberikan analisis yang lebih rinci dan spesifik pada setiap atribut
variabel prediktor. Usulan perbaikan disampaikan berdasarkan faktor-faktor signifikan yang
mempengaruhi kelulusan mahasiswa Teknik Industri di Universitas Bhayangkara Jakarta Raya.

Kata kunci: Data Mining, Logistic Regression, Linear Discriminant Analysis, Kelulusan Mahasiswa

Abstract

Bhayangkara University of Greater Jakarta is a private university with B institutional accreditation, has
seven faculties and eighteen study programs. Each faculty has majors with A and B accreditation. The
Industrial Engineering study program faces the problem of more students who graduate not on time than
those who graduate on time. This research was built using Logistic Regression (LogR) and Linear
Discriminant Analysis (LDA) methods to examine the factors that affect student graduation, such as GPA,
field of study, age, class criteria and so on. The purpose of this research is to determine the accuracy of the
LogR and LDA methods and the factors that influence student graduation, and provide recommendations
to improve the graduation of Industrial Engineering students. The Logistic Regression (LogR) method is
used to explain the relationship between dependent variables with two or more categories and one or more
independent variables that are continuous or categorical. Linear Discriminant Analysis (LDA) is a
statistical method that aims to identify linear feature combinations to distinguish between two or more
classes of objects. The results show that LDA has a higher accuracy rate (85%) than LogR (77.5%).
However, LogR provides a more detailed and specific analysis of each predictor variable attribute.
Proposed improvements are presented based on significant factors that affect the graduation of Industrial
Engineering students at Bhayangkara University of Greater Jakarta.
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1. Pendahuluan

Perguruan tinggi memainkan peran krusial dalam membentuk masa depan individu dan masyarakat.
Sebagai institusi yang memajukan pengetahuan, inovasi, dan keterampilan kritis, universitas merupakan
pilar penting dalam pengembangan ilmu, penelitian, dan pendidikan. Dengan menganalisis dataset
akademik yang besar dan beragam, sistem ini diharapkan dapat memberikan wawasan berharga bagi
lembaga pendidikan tinggi dalam meningkatkan tingkat kelulusan mahasiswa..(Harun et al., 2022)

Universitas Bhayangkara Jakarta Raya merupakan salah satu perguruan tinggi swasta terakreditasi
institusi B dengan tujuh fakultas dan delapan belas program studi. Setiap fakultas memiliki beberapa
jurusan yang memiliki akreditasi A atau B. Jumlah siswa yang mendaftar di jurusan Teknik Industri
meningkat setiap tahun ajaran baru. Salah satu masalah dengan program ini adalah jumlah siswa yang
tidak tepat waktu lulus lebih banyak daripada siswa yang lulus tepat waktu.

Salah satu permasalahan yang dihadapi oleh Universitas Bhayangkkara Jakarta Raya adalah jumlah
mahasiswa yang tidak tepat waktu lulus lebih banyak daripada siswa yang lulus tepat waktu, khususnya
program studi Teknik Industri. Untuk mengatasi tantangan ini, teknik prediksi data mining dapat
digunakan untuk memperkirakan jumlah mahasiswa yang akan lulus setiap tahun berdasarkan data
lulusan di masa lalu. Dengan demikian, institusi dapat mengembangkan langkah-langkah strategi yang
tepat untuk mendukung kelulusan mahasiswa.

Untuk mengatasi masalah jumlah mahasiswa yang tidak Iulus tepat waktu lebih banyak daripada yang
lulus tepat waktu, dilakukan penyelesaian menggunakan klasifikasi data mining dengan metode Logistic
Regression dan Linear Discriminant Analysis, serta menggunakan RapidMiner 10.3.0.0 sebagai alat
bantu. Tujuannya adalah untuk memprediksi tingkat kelulusan mahasiswa Teknik Industri dan
menghasilkan nilai akurasi dari analisis tersebut, serta untuk mempelajari faktor-faktor yang paling
berpengaruh terhadap tingkat kelulusan mahasiswa Teknik Industri. Hasil dari analisis ini akan dijadikan
rekomendasi bagi Universitas Bhayangkara Jakarta Raya untuk meningkatkan tingkat kelulusan
mahasiswa..

Data mining adalah proses untuk menemukan korelasi, pola, dan tren baru yang bermakna dengan
menganalisis data dalam jumlah besar yang disimpan dalam repositori, menggunakan teknologi
pengenalan pola serta teknik statistik dan matematika. Berdasarkan tugasnya, data mining dibagi
menjadi beberapa kategori: deskripsi, estimasi, prediksi, klasifikasi, clustering, dan asosiasi (Larose and
Larose, 2014) dalam (Maisa Hana, Setia Negara and Umam Khaqiqi, 2020). Dalam data mining, terdapat
proses penemuan pengetahuan dalam database yang dikenal sebagai Knowledge Discovery in Database
(KDD), yang meliputi tahapan pemilihan data (data selection), pembersihan data (data cleaning),
transformasi data (data transformation), data mining, dan evaluasi (evaluation). (Fayad et al., 1996)
dalam (Astuti et al., 2022)

Linear Regression atau regresi linear merupakan jenis regresi yang paling sederhana karena hanya
melibatkan satu variabel bebas atau variabel independen X. Regresi linear bekerja dengan
menyelaraskan garis lurus yang melewati data, atau dikenal dengan istilah "fit the line,” guna
memperoleh model regresi dengan error seminimal mungkin. Pada dasarnya, konsep regresi linear ini
berasal dari persamaan garis lurus. Secara sederhana, rumusnya adalah sebagai berikut (Gulati et al.,
2022) dalam (Zaki Anbari, Zaki Anbari and Sugiantoro, 2023):

g, = Z?:l(h— W1—y)
1 Z?:l(xl_f)z

Linear Discriminant Analysis (LDA) adalah pengembangan dari diskriminan linear Fisher. Metode ini
digunakan dalam ilmu statistika, pengenalan pola, dan pembelajaran mesin untuk mencari kombinasi
linear fitur yang membedakan dua atau lebih kelompok objek atau kejadian. Kombinasi yang dihasilkan
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dapat digunakan sebagai pengklasifikasi linear atau sering digunakan untuk proses reduksi dimensi
sebelum pengklasifikasian. Tujuan dari Linear Discriminant Analysis (LDA) adalah mengklasifikasikan
objek ke dalam beberapa kelas berdasarkan ciri-ciri yang menggambarkan objek tersebut. Dalam LDA,
objek memiliki dua jenis variabel, yaitu variabel kelas/terikat (dependent variable) dan variabel
atribut/bebas (independent variable). Variabel terikat memiliki keterkaitan dengan variabel bebas yang
menggambarkan variabel tersebut (Wei dan Tan, 2021). dalam (Rashad, Isnanto and Widodo, 2023).

Menurut penelitian (Muhendra, 2021) mengenai prediksi tingkat kelulusan mahasiswa teknik industri
Universitas Bhayangkara Jakarta Raya dengan menggunakan metode Decision Three (DT) diperoleh
hasil akurasi yakni lebih dari 80% dengan memanfaatkan tujuh variable yang didapatkan dari rekap data
kelulusan mahasiswa teknik industri tahun 2019-2020 yakni, jenis kelamin, jumlah sks lulus, predikat,
kriteria usia masuk kuliah, bidang penelitian, dan kepemilikan sertifikat. (Ika Kurniawati, 2019) dalam
penelitiannya menenai perbandingan nilai akurasi dari 5 model data mining yaitu Algoritme C4.5, K-
Nearest Neighbor (k-NN), Iterative Dichotomiser Three (ID3), Logistic Regression, dan Naive Bayes
yang bertujuan untuk mengetahui kinerja dari berbagai model klasifikasi dalam memprediksi kelulusan
Mabhasiswa, memperoleh hasil model Algoritme C4.5 dengan nilai 94.33 % dan kurva ROC 0.930
sedangkan paling rendah tingkat akurasinya adalah model k-NN dengan nilai 50.93% dan nilai kurva
ROC 0.500.

Penggunaan metode klasifikasi data mining dalam prediksi tingkat kelulusan mahasiswa juga dapat
menggunakan metode Logistic Regression (LogR) dan Linear Discriminant Analysis (LDA) Maka dari
itu, penelitian ini akan dibangun menggunakan metode Logistic Regression (LogR) dan Linear
Discriminant Analysis (LDA) pada prediksi tiingkat kelulusan mahasiswa Teknik Industri. Maka dari
itu, penelitian ini akan dibangun menggunakan metode Logistic Regression dan Linear Discriminant
Analysis pada prediksi tikngkat kelulusan mahasiswa Teknik Industri

2. Metode

Memahami tingkat kelulusan mahasiswa merupakan prioritas utama dalam analisis data pendidikan.
Informasi yang akurat dan tepat waktu mengenai klasifikasi tingkat kelulusan sangat dibutuhkan oleh
perguruan tinggi untuk merancang strategi yang efektif dalam mempertahankan dan meningkatkan
keberhasilan mahasiswa.

Metode adalah suatu cara atau teknik yang sistematis untuk melakukan sesuatu. Metodologi adalah
kumpulan metode, prosedur, konsep kerja, dan aturan yang digunakan dalam suatu bidang ilmu, seni,
atau disiplin lainnya. Penelitian merupakan proses pencarian yang sistematis dalam jangka waktu yang
relatif lama dengan menggunakan metode ilmiah berdasarkan prosedur dan aturan yang berlaku.
(Rahmawati et al., 2020).

Untuk kerangka metode penelitian, dapat dilihat pada flowchart berikut:
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Usulan Perbaikan Berdasarkan

Gambar 1. Flowchart Penelitian

2.1 Teknik Pengumpulan Data

Data yang digunakan dalam penelitian ini adalah data kelulusan Mahasiswa Teknik Industri tahun
20212022, yang terdiri dari 199 data mahasiswa. Data tersebut mencakup nama mahasiswa, NPM,
alamat, nama orang tua, tanggal masuk kuliah, dan informasi lainnya. Selain itu, terdapat data
wawancara mengenai usulan evaluasi untuk meningkatkan kelulusan Mahasiswa Teknik Industri yang
diperoleh dari beberapa mahasiswa dan stakeholder Universitas Bhayangkara Jakarta Raya.

2.2 Alat dan Bahan Penelitian

Dalam penelitian ini membutuhkan alat berupa perangkat keras (hardware) dan perangkat lunak
(software) diantaranya komputer dan spesifikasinya, sistem Operasi Windows 11, Microsoft Excel, dan
RapidMiner 10.3.0.0 sebagai media pengolahan data.

2.3 Tahapan Penelitian
Penelitian ini menggunakan metode logistic regression dan linear discriminant analysis digunakan untuk
menganalisis hubungan antara variable X yaitu jenis kelamin, predikat, kriteria masuk, kuliah, bidang
penelitian, dan kelas. Kemudian variable Y yaitu ketepatan waktu kelulusan mahasiswa Teknik Industri
Universitas Bhayangkara Jakarta Raya. Variable Y merupakan variable respon yang datanya berupa nilai
tepat waktu dan tidak tepat waktu. Penelitian ini memiliki beberapa tahapan yaitu:

1. Knowledge Discovery in Database
Penentuan Atribut Dataset
Pengolahan Data Menggunakan RapidMiner 10.3.0.0
Hasil Analisis Data
Pemberian Usulan Berdasarkan faktor yang paling Berpengaruh pada Kelulusan Mahasiswa
Teknik Industri
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3. Hasil dan Pembahasan
Data yang digunakan berupa data rekapitulasi kelulusan mahasiswa teknik industri Universitas
Bhayangkara Jakarta Raya pada tahun 2021-2022 yang berjumlah 199 data mahasiswa yang lulus tepat
waktu dan mahasiswa yang lulus tidak tepat waktu.

Tabel 1. Rekapitulasi Data Mahasiswa Teknik Industri Lulus Tepat Waktu
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Terlihat pada tabel 1 di atas yaitu rekapitulasi data mahasiswa Teknik yang lulus tepat waktu, terdapat
total 68 mahasiswa yang lulus tepat waktu, yakni 45 mahasiswa laki-laki dan 23 mahasiswa perempuan.

Tabel 2. Rekapitulasi Data Mahasiswa Teknik Industri Lulus Tidak Tepat Waktu
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Tabel 2 di atas adalah tabel rekapitulasi mahasiswa yang lulus tidak tepat waktu, terdapat total 131
mahasiswa terdapat 120 mahasiswa berjenis kelamin laki-laki dan 11 mahasiswa berjenis kelamin
perempuan.

3.1 Pengolahan Data
Variabel yang digunakan pada penelitian ini adalah sebagai berikut :
1) Jenis Kelamin
Variabel jenis kelamin hanya terdiri dari dua kemungkinan yaitu laki-laki dan perempuan.
2) Predikat
Pada variabel predikat berisi IPK yang telah diperoleh mahasiswa, untuk IPK 2,80-3,00
dikelompokkan menjadi memuaskan, untuk IPK 3,01- 3,70 dikelompokkan menjadi sangat memuaskan,
dan IPK 3,71-4 dikelompokkan menjadi pujian
3) Kiriteria Usia Masuk Kuliah
Pada variable kriteria masuk kuliah berisikan usia mahasiswa pada awal masuk kuliah yang
dikelompokkan menjadi kurang dari 20 tahun, 20-25 tahun, dan lebih dari 25 tahun.
4) Bidang Penelitian
Variabel bidang penelitian adalah variable yang berisi tentang penelitian yang diambil
mahasiswa pada saat menyelesaikan tugas akhir atau skripsi, pada variable ini telah dikelompokkan
menjadi manajemen industri, logistik dan rantai pasok, sistem manufaktur, perancangan dan optimasi
sistem industri, dan rekayasa sistem kerja, ergonomi, dan keselamatan kerja
5) Kiriteria Lulus
Variabel kriteria lulus merupakan data yang berfungsi sebagai label untuk menentukan hasil lulus
tepat waktu mahasiswa dan lulus tidak tepat waktu mahasiswa.
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3.2 Klasifikasi dengan menggunakan metode Logistic Regression (LogR).

M <new process*> - RapidMiner Studio Educational 10.3.001 @ LAPTOP-JBCEGO4N
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Gambear 2. Proses Klasifikasi LogR Menggunakan Aplikasi Rapidminer 10.3.0.0

Tahap pertama dalam penelitian ini adalah menyiapkan dataset, selanjutnya di spilt datanya dibagi
menjadi data testing dan data training dengan presentase 80% untuk data training dan 20% untuk data
testing. Selanjutnya dilakukan klasifikasi menggunakan algoritma Neural Network dan dihitung
akurasinya menggunakan Confusion Matrix. Dari hasil pengujian menghasilkan Logistic Regression
eperti dibawah ini :

@ LAPTOP-JBCEGO4N

ons Help

Interactive
Analysis

Design Results Turbo Prep Auto Model

Result History Logistic ion Model (Logistic i Bamp
& Logistic Regression Model

Data

Annotations.

Gambar 3 Hasil Model Klasiﬁkasi LogR

Berdasarkan hasil model regresi logistik pada gambar 3 yang dibangun, menunjukkan kinerja yang baik
dengan nilai MSE sebesar 0.0633, RMSE 0.2516, R*2 sebesar 0.7177, AUC sebesar 0.9369, pr_auc
sebesar 0.9300, dan log loss sebesar 0.2172. Confission Matrix model menunjukkan tingkat kesalahan
yang rendah, dengan tingkat error total sebesar 6.92%.

Berdasarkan hasil analisis model regresi logistik di atas menunjukkan bahwa predikat kelulusan
merupakan faktor yang paling signifikan dalam menentukan ketidaktepatan waktu kelulusan mahasiswa,
diikuti oleh bidang penelitian dan usia masuk kuliah. Mahasiswa yang mendapatkan predikat "Pujian"
cenderung lebih tepat waktu dalam kelulusan, sedangkan mereka yang mendapatkan predikat
"Memuaskan" atau "Sangat Memuaskan" lebih berisiko untuk tidak lulus tepat waktu. Selain itu,
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mahasiswa yang masuk kuliah di usia lebih dari 25 tahun dan mereka yang berstatus karyawan juga
cenderung mengalami ketidaktepatan waktu kelulusan.

Result History % PerformanceVector (Performance)

% PerformanceVector

Performance
PerformanceVector:
accuracy: 77.50%

ConfusionMatrix:
= True: TIDAK TEPAT WAKTU TEPAT WAKRTU
— TIDAK TEPAT WAKTU: 23 (3}

Description TEPAT WAKTU: 3 8
classification_error: 22.50%
ConfusionMatrix:

,,,,,, True: TIDAK TEPAT WAKTU TEPAT WAKTU
:¥ TIDAK TEPAT WAKTU: 23 6
o TEPAT WAKTU: 3 8

Annotations

root_mean_ squared_error: 0.370 +/- 0.000

Gambear 4. Hasil Akurasi Klasifikasi LogR

Berdasarkan hasil analisa performa model regresi logistik pada gambar 4 dan gambar 4 di atas,
menunjukkan bahwa model memiliki performa yang cukup baik dengan akurasi 77.50% dan RMSE
sebesar 0.370. Confusion matrix mengindikasikan bahwa model lebih akurat dalam memprediksi
mahasiswa yang "Tidak Tepat Waktu" dibandingkan dengan mereka yang "Tepat Waktu".

3.3 Klasifikasi Dengan Menggunakan Metode Linear Discriminant Analysis
Penerapan dan pengujian dataset dilakukan pada RapidMiner. Berikut ini merupakan proses klasifikasi
dengan algoritma LDA menggunakan RapidMiner 10.3.0.0 :
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» @ DB (e v
< >

Operators

performance X

Gambar 5. Proses Klasifikasi LDA Menggunakan Aplikasi RapidMiner 10.3.0.0

Tahap pertama dalam penelitian ini adalah menyiapkan dataset, selanjutnya di spilt datanya dibagi
menjadi data testing dan data training dengan presentase 80% untuk data training dan 20% untuk data
testing. Selanjutnya dilakukan klasifikasi menggunakan algoritma LDA dan dihitung akurasinya
menggunakan Confusion Matrix. Dari hasil pengujian menghasilkan performance vector dan hasil
pembobotan keterkaitan antara variable dengan menggunakan operator weight by correlations sebagai
berikut :
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Gambar 6. Hasil Akurasi Klasifikasi LDA

Pada gambar 6 di atas terlihat hasil dari model Linear Discriminant Analysis yang menunjukkan
akurasi yang tinggi sebesar 85.00%, yang berarti model mampu memprediksi dengan benar sebagian
besar data uji. Model memiliki performa yang sangat baik dalam mengidentifikasi mahasiswa yang lulus
tepat waktu. Selanjutnya adalah penggunaan operator weight by correlations, penggunaan operator

weight by Correlation untuk mengetahui keterkaitan antar atribut (Sholeh, Nurnawati and Lestari, 2023)
| ExampleSet (//Local Repository/DATA

Result History
1
attribute weight
Data
KRITERL..  0.123
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:‘a,
g JNSKEL.. 0198
Weight ’
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PREDIKAT 0.632

Annotations

Gambar 7. Hasil Operator weight by Correlations
Dari hasil yang ditunjukkan gambar 7 di atas, terdapat beberapa faktor yang mempengaruhi ketepatan
waktu lulus mahasiswa. Faktor-faktor tersebut adalah kriteria usia masuk kuliah, kelas, jenis kelamin,
bidang penelitian dan predikat. Namun, dari nilai korelasi yang diberikan, terlihat bahwa predikat dan
bidang penelitian merupakan faktor yang paling berpengaruh terhadap ketepatan waktu lulus
mahasiswa.

3.4 Usulan Perbaikan Berdasarkan Faktor yang Mempengaruhi Kelulusan

Berdasarkan hasil analisa di atas diketahui bahwa faktor faktor yang mempengaruhi kelulusan
mahasiswa Teknik Industri adalah faktor predikat, faktor kelas karyawan, dan faktor usia lebih dari 25
tahun. Oleh karena itu, penulis ingin memberikan usulan perbaikan untuk meningkatkan kelulusan
mahasiswa Teknik Industri yang diperoleh dari wawancara teman-teman mahasiswa. Pada wawancara
ini, penulis berhasil mendapatkan 13 usulan yang diperoleh dari 13 responden, yakni 10 mahasiwa
Teknik Industri kelas karyawan dan 3 mahasiswa Teknik Industri kelas Reguler. Berikut pada tabel
dibawah adalah rekap usulan atau masukan dari beberapa mahasiswa Teknik Industri.
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Tabel 3. Rekap Usulan Hasil Wawancara

Identitas Mahasiswa

Usulan Perbaikan

Usulan Lainnya

Nama : Andika jaya putra
NPM : 202010215161
Kelas : Karyawan

Mengadakan Bimbingan
Akademik yang Intensif,
Menyediakan bimbingan
akademik yang terfokus dan
intensif, dengan
memperhatikan tantangan
yang dihadapi oleh
mahasiswa kelas karyawan,
seperti keterbatasan waktu
untuk proses belajar di
karenakan sedang bekerja dan
lain sebagai nya

Nama : Afrizal Adi Saputro

NPM : 202010215120
Kelas : Reguler

Evaluasi kinerja dosen,
evaluasi sistem informasi
akademik, dan evaluasi
jadwal ketepatan pelaksanaan
agenda dengan kalender
akademik

Kepedulian dosen kepada
mahasiswa

Nama : Dimas kahabib
mutoha

NPM : 202010215101
Kelas : Karyawan

Sediakan bimbingan
akademik yang rutin dan
proaktif untuk membantu
mahasiswa merencanakan
studi mereka dengan baik,.

Tingkatkan komunikasi
antara fakultas, dosen, dan
mahasiswa terkait perubahan
jadwal atau informasi penting
lainnya dan Berikan

kesempatan bagi mahasiswa
untuk mengikuti ujian ulang
atau penilaian tambahan
apabila mereka kesulitan

mengikuti jadwal
Nama : Ismi Khairunisa Dosen pembimbing bersedia Meeningkatkan  kebijakan
NPM : 202010215224 menerima bimbingan secara fakultas dalam
Kelas : Karyawan daring, guna mempermudah menyinkronkan agenda

kedua belah pihak antara
dosen dan mahasiswa dalam
perihal waktu tidak
berbentrok dengan waktu
bekerja sehingga proses revisi
dan penyelesaian skripsi
dapat berjalan dengan lancar.

dengan  mahasiswa  dan
keadaan  schedule yang
berjalan agar mahasiswa
tidak terburu-buru sehingga
pengerjaan skripsi atau tugas
akhir hasilnya akan selesai
dengan maksimal

Nama : Hermawan
wicaksono

NPM : 202010215046
Kelas : Karyawan

Membuat jadwal khusus bagi
mahasiswa yang sedang
melaksanakan skripsi,
terutama untuk kelas
karyawan, karena waktu
dosen dan mahasiswa yang
tidak fleksibel, terjadi kendala
pada saat bimbingan. Maka
dari itu pihak kampus
membuatkan hari/jadwal
khusus bagi mahasiswa yang
sedang melakukan skripsi.

Nama : Cika Marshanda
Chaerani

NPM : 202010215181
Kelas : Karyawan

Membuat strategi lebih dini
untuk meningkatkan
kelulusan mahasiswa.
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Nama : Reza Yudha Ardana
NPM : 202010215213
Kelas : Regular

Memberikan informasi
akademik yang lebih jelas
agar mahasiswa dapat
mempersiapkan diri, apabila
ada perubahan jadwal
akademik diharapkan dosen
pembimbing akademik atau
pihak kampus memberikan
informasi di jauh hari

Nama : Awaliharyanto
NPM : 202010215009
Kelas : Regular

Perbaiki jadwal kalender
akademik dan diharapkan
kepada setiap dosen PA untuk
lebih aktif dalam
memberikan informasi

Nama : Adhe Abdurrafi
NPM : 202010215010
Kelas : Karyawan

Meningkatkan kualitas
pembelajaran, termasuk
metode pengajaran, proses
evaluasi, dan penyesuaian
kurikulum, dengan tujuan
memungkinkan lebih banyak
mahasiswa untuk mencapai
predikat yang lebih baik.
Selain itu, memberikan
fleksibilitas dalam pemilihan
mata kuliah memungkinkan
mahasiswa untuk memilih
berdasarkan minat dan
kebutuhan karir mereka,
sehingga mereka lebih
termotivasi dan fokus dalam
belajar.

Mengizinkan mahasiswa
untuk merancang program
studi independen dengan
persetujuan dosen
pembimbing. Ini
memungkinkan mahasiswa
untuk mengeksplorasi minat
mereka secara lebih
mendalam dan tetap berada
di jalur yang relevan dengan
karir mereka.

Nama : Angghi Pratama
NPM : 202010215013
Kelas : Karyawan

Memberikan perkuliahan
yang lebih flexibel untuk
kelas karyawan misalnya apa
bila mahasiswa tersebut tidak
dapat mengikuti perkuliahan
di ikuti dengan bukti surat
sakit atau sk pt, maka
absensinya dapat digantikan
dengan tugas harian.

Nama : Andika Martapiadi
NPM : 202010215093 Kelas
: Karyawan

Memberikan system
pembelajaran yang efisien

Nama : Andyansyah Mulia
NPM : 202010217001
Kelas : Karyawan

Mengembangkan program
mentoring dan tutoring,
dimana mahasiswa yang
berprestasi dapat membantu
teman teman mahasiswa
lainnya yang mengalami
kesulitan pada mata kuliah
atau pembelajarannya.

Menyediakan bimbingan
akademik dan skripsi yang
lebih terstruktur dan teratur,
harus dilakukan evaluasi
terhadap sistem akademik
dan meng evaluasi ketepatan
jadwal akademik dengan real
time nya

Nama : Wandi
NPM : 202010215134
Kelas : Karyawan

Memberikan sistem
perkuliahan dan bimbingan
yang lebih flexibel terhadap
mahasiswa yang bekerja dan
sudah berkeluarga agar
mahasiswa dapat lebih mudah
untuk membagi waktunya

membangun jadwal
akademik yang pasti agar
tidak ada perubahan
mendadak pada  jadwal
akademik yang sudah dibuat,
apabila ada jadwal akademik
yang berubah agar pihak
universitas memberikan info
di jauh hari seperti contohnya
yaitu adanya perubahan
jadwal sidang skripsi atau
sempro
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4. Simpulan

Berdasarkan hasil dari implementasi metode Logistic Regression dan Linear Discriminant Analysis pada
RapidMiner 10.3.0.0 di atas, dapat diketahui bahwa model Linear Discriminant Analysis memiliki
tingkat akurasi yang lebih tinggi yakni 85% dibandingkan dengan model Logistic Regression yang hanya
mendapatkan 77,5%. Dalam hal ini, metode Linear Discriminant Analysis lebih baik daripada metode
Logistic Regression. Namun pada hasil analisa, metode Logistic Regression memiliki keunggulan
lainnya yakni, hasil analisis yang dihasilkan lebih detail dan spesifik pada setiap atribut varibel prediktor
untuk meng analisa faktor faktor yang mempengaruhi kelulusan mahasiswa dibandingkan dengan
metode Linear Discriminant Analysis diantaranya adalah faktor predikat, faktor kelas karyawan, dan
faktor usia lebih dari 25 tahun.

Ucapan Terima Kasih

Terimakasih kepada semua pihak yang terlibat dalam penelitian ini. Penulis berharap semoga laporan
ini memberikan manfaat bagi intasi dan pihak lainnya. Penulis juga menyadari masih terdapat
kekurangan pada laporan ini sehingga diharapkan kritik serta saran agar penulis kedepannya dapat lebih
baik lagi dalam membuat laporan.
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